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Deep Dive

o Med. Regression Beispiel
o ANN Applikation, Training, Transparency
o Neural Networks & Types

o Data Tranformation
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Regression Beispiel
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Deep Dive

ANN Application

Wie funktioniert ein kiinstliches neuronales Netz? (ANN, DNN)
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ANN Application

M1 ||M2]||M3||M4 Input Data
e Purpose
o predict sickness based on
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ANN Application
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Deep Dive

ANN Application

Neuron (Variable)

Synapse (Weight)
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o feedin medical data directly
in defined order/ structure
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ANN Application
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ANN Application
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ANN Application
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ANN Application
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ANN Application
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ANN Training

Wie kommt man zu einem trainierten kiinstlichen neuronalen Netz?
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ANN Training
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ANN Training
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ANN Training
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ANN Training
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ANN Training
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ANN Transparency

Wie versteht man, was kunstliches neuronales Netz tut?
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ANN Transparency
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ANN Transparency
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ANN Transparency
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ANN Transparency
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ANN Transparency
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ANN Transparency
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ANN Transparency

e Deep Dream
o https://deepdreamgenerator.com/

o https://towardsdatascience.com/ho
w-to-visualize-convolutional-
features-in-40-lines-of-code-
70b7d87b0030

MartinThoma - Eigenes Werk, CCO,
https://commons.wikimedia.org/w/indei
.php?curid=46393647
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Network Types

e Unterschiedliche Neuronentypen

e Unterschiedliche
Verbindungsstrategien

e Verschiedene Anwendungsgebiete

https.//towardsdatascience.com/the-
mostly-complete-chart-of-neural-
networks-explained-3fb6f2367464
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Generative Adversarial Network (GAN)

A mostly complete chart of

Neural Networks ...,
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Network Types - Feed Forward

o altester Typ von ANN
e VOll vernetzt Feed Forward (FF)

e cinfacher Neuronentyp

e Zweck: z.B. Regression

https.//towardsdatascience.com/the-
mostly-complete-chart-of-neural-
networks-explained-3fb6f2367464
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Network Types - Deep Feed Forward

D Feed F d (DFF
o Wie FF, nur mit vielen versteckten eep Feed Forward ( )

Schichten

Y,
RN
X a’,«

\/
"‘ N/

WAV

e VOll vernetzt

e cinfacher Neuronentyp

e SChwerer / aufwendig zu trainieren

e Zweck: z.B. Regression, Klassifikation

https.//towardsdatascience.com/the-
mostly-complete-chart-of-neural-
networks-explained-3fb6f2367464
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Network Types - Convolutional Network

Deep Convolutional Network (DCN)
e Fokus aus lokalen Features +
~

Abstraktion X /O\O \‘.‘/A\‘

| 0 e aNa

o leilvernetzt ANOD O e

o unterschiedliche Neuronentyp >—< \O/O V/,‘\\V/)
~

e '€l. einfach zu trainieren trainieren,
bendtigt viele Daten

https.//towardsdatascience.com/the-

® Zweck: Klassiﬂkation, vor allem Bild & mostly-complete-chart-of-neural-
TO n networks-explained-3fb6f2367464
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Network Types - SVM & AE

Support Vector Machine (SVM)

e INterne Representation ist interessant
Auto Encoder (AE)
e VOll vernetzt

o Umsetzung bekannter Techniken als
ANN

e ZWeck: Kompression
(Transformation), Klassifikation

https.//towardsdatascience.com/the-
mostly-complete-chart-of-neural-
networks-explained-3fb6f2367464
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Data Transformation / Unifikation / Hyperoptimierung

e Einheitliche Dastellung fiir ML-
Verfahren und Vergleichbarkeit
wichtig

504

PC2
t-SNE2

e Ziel

o Feature Reduktion

-100

-50

o Redundanz entfernen

-‘lE]U (I] 160 260 360 460 SIIJU -BIO -4IU 4l0

o Skalierung / Normierung pCH £SNE1

o Verleichbarkeit von Features

e Meta-Ansatz: Test und Adaption
_von vielen Verfahren
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/ Key Take Aways

e Al = ML 1= DL

o keine Universalldsungen - no one size fits all

o Anwendungsfall (Frage + Daten) bestimmt
o Technologie
o Modell

o Konfiguration

e Vorgehen:
o iterativ und parallel

o Kooperation von ML- und Doméanenexperten
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